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Résumeé : Aujourd’hui, le champ de recherche sur
la modélisation de la langue a atteint une certaine
maturité : plusieurs modeéles de langue profonds
sont disponibles sur plusieurs langues et dans plu-
sieurs domaines. Les performances de ces mo-
deéles ont dailleurs nettement progressé ces der-
nieres années. Cependant, un enjeu principal de-
meure : les méthodes et les techniques actuelle-
ment utilisées pour construire ou adapter ces mo-
déles, telle 'adaptation fine ou fine-tuning, donnent
la priorité au volume des données a partir des-
quelles ils sont construits. Dans le cas des do-
maines spécialisés, les corpus pour I'entrainement
ou I'adaptation de ces modéles sont généralement
de taille plus modeste, et ces méthodes se révelent
moins efficaces. Nous avancons ainsi que, dans le
cas des petits corpus ou des domaines de spécia-
lité peu dotés, une partie de la structure syntaxique
et sémantique du texte n’est pas exploitée lors de

'adaptation fine. Ainsi, un travail d’adaptation au
domaine s’avere donc nécessaire. Dans ce travail
de thése, nous proposons une méthode d’adapta-
tion des modéles de langue profonds pour obtenir
de meilleurs résultats sur des taches de spécialité,
en prenant compte des informations globales is-
sues de graphes de vocabulaire. Nous réinjectons
cette connaissance dans les modeles de langue
profonds, améliorant les résultats sur un ensemble
de taches spécialisées. Afin d’évaluer notre mé-
thode, nous menons des expériences sur plusieurs
taches de spécialité. Nous réalisons un premier
ensemble d’expériences afin d’adapter nos mo-
déles au domaine. Puis, nous réalisons un autre
ensemble d’expériences pour effectuer des ana-
lyses quantitatives, montrant que les modéles de
langue profonds peuvent bel et bien étre adap-
tés au domaine en utilisant I'approche a base de
graphes que nous proposons.

Title: Endogenous Adaptation of Language Models: Application to Specialised Domains
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Abstract: The field of research on language mod-
elling has reached a certain maturity: several deep
language models are available in several lan-
guages and domains. The performance of these
models has improved significantly in recent years.
However, one main issue remains. Most of the
methods and techniques currently used to build
and then adapt these models, such as fine-tuning,
rely on significant volumes of data. In the case
of specialised domains, the corpora for training or
adapting these models are generally smaller, so
these methods are often less efficient and pro-
duce weaker results on downstream tasks. We ar-
gue that in the case of small corpora and spe-
cialised domains, some of the syntactic and se-
mantic structure of the text is not exploited dur-

ing fine-tuning, and more specific domain adapta-
tion is therefore necessary. In this work, we pro-
pose a method for adapting deep language models
to obtain better results on specialised tasks, con-
sidering global information learned using vocabu-
lary graphs. We feed this knowledge to the deep
language model, improving the results on most
of our specialised tasks. In order to evaluate our
method, we conduct experiments on several spe-
cialised tasks. We perform the first experiments to
adapt our models to the domain. Then, we con-
duct another set of experiments to perform quanti-
tative analyses, showing that deep language mod-
els can be adapted to the domain using our pro-
posed graph-based approach.




